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cQué esla
Inteligencia Artificial
(1A)?

Definicion Cenia

“proveer a una maquina

/
COATA CENTRES

de capacidades cognitivas

como las del ser humano”




¢Quée es la Inteligencia Artificial (1A)?
Capacidades cognitivas
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¢Por qué exploto hoy?
Oportunidad actual

Equipos poderosos

Grandes volumenes
de datos

Modelos
computacionales avanzados



iyl
Conceptos Bdsicos

de |IA y ML




La Inteligencia Artificial abarca muchas disciplinas
El aprendizaje de maquina es fundamental

Inteligencia
artificial

Machine
Learning

Dejamos que el
algoritmo llegue
a su propia
solucidn




Machine learning permite aprender desde los datos
Los algoritmos determinan sus propios patrones

Aprender por experiencia
siguiendo 1instrucciones

\ \




¢ Camo funciona el Machine Learning?
El proceso de aprender patrones se conoce como “entrenamiento”

Encontrar
Entradas - patrones con
Conjunto de un algoritmo
Datos de
aprendizaje

Prediccion o
Inferencia




¢ Camo funciona el Machine Learning?
El proceso de aprender patrones se conoce como “entrenamiento”

Encontrar

Entradas - patrones con L
Prediccion o

Inferencia
de

Conjunto de un algoritmo

Datos
aprendizaje

=> C(Clases -> Algoritmos de ML -=> Datos de Prueba
-> Etiquetas => Meétricas de => Inferencia
=> Division de los datos desempeno => Despliegue

@& Entrenamiento  ~ Cntrenamientoy - Monitoreo

Validacion
€ Validacion

€ Prueba



¢ Camo funciona el Machine Learning?
Flujo del entrenamiento

Dataset examples

3. Si comete un error, le
indicamos cual era la clase

correcta 95 %

1. Le mostramos al modelo un
dataset con ejemplos
etiquetados de cada clase

4. Al llegar al desempeno

deseado de acuerdo a las

métricas, terminamos de
entrenar

2. Le pedimos al modelo que nos entregue
una prediccidn para cada imagen de los
datos de entrenamiento



Capacidades del Machine Learning
Hay multiples lineas, tipos y formas de aprendizaje

Capacidades

Casos de uso
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Capacidades del Machine Learning
Hay multiples lineas, tipos y formas de aprendizaje
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Capacidades del Machine Learning
Hay multiples lineas, tipos y formas de aprendizaje
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Capacidades del Machine Learning
Hay multiples lineas, tipos y formas de aprendizaje

NO SUPERN\SADO
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La Inteligencia Artificial abarca muchas disciplinas
Dentro de ML tenemos las redes neuronales artificiales y deep

learning
Inteligencia

artificial

-, Machine

7 /

_Learning

Deep

Learning
Entramos en el

area de las redes
neuronales




Redes Neuronales Artificiales
Generan activaciones eléctricas parecidas a las neuronas.

HIDDEN

=> Se apilan : OUTPUT
formando capas

—> Las capas
internas se
conocen como
“capas ocultas”




¢Como aprenden las Redes Neuronales Artificiales?
Ejemplo de una red neuronal convolucional

7

— CAR
— TRUCK
— VAN

P N,
’ <7 ] [] — BicYeLe
INPUT CONVOLUTION + RELU POOLING CONVOLUTION + RELU POOLING FLATTEN FULLY SOFTMAX

CONNECTED

b i ki

FEATURE LEARNING CLASSIFICATION

e Aprende caracteristicas de la imagenes
e Las usa para clasificar laimagen de entrada



Recursos para el aprendizaje

e (Computoy memoria

e Datosyalmacenamiento
o Lento de recopilar

e Tiempo de entrenamiento

o Lentos; los errores son costosos

@ .D

@ L2p)

(8



¢ Como reducir el entrenamiento de un
modelo?

Transferencia de Aprendizaje (Transfer Learning)

Un modelo ya entrenado en un gran dataset
como punto de inicio se especializa para una
nueva tarea de naturaleza similar

Ejemplo: deteccion de objetos — deteccion de
vehiculos

- Reduce necesidad de datos
- Acorta tiempos de entrenamientos



— CAR
— TRUCK
— VAN

D — BICYCLE

INPUT CONVOLUTION + RELU POOLING CONVOLUTION + RELU  POOLING % FLATTEN co:&g gp SOFTMAX
CLASSI\}ATION

FEATURE LEARNING

Caso usual: congelar capas

La capa final se entrena para la tarea especifica con los nuevos datos



CAR
— TRUCK
— VAN

|j |:] — BICYCLE

INPUT CONVOLUTION + RELU POOLING CONVOLUTION + RELU POOLING FLATTEN FULLY SOFTMAX
CONNECTED
FEATURE LEARNING CLASSIFICATION

Caso especifico: “fine-tuning” o “ajuste fino”

Se sigue entrenando el modelo completo en la nueva tarea de forma
controlada



MLOps: desarrollo operacional en ML

20

Model

Development Operations




¢De qué es capaz la
|IA?




EJEMPLOS de
VISION y AUDIO

Imagenes, videos, audio a
texto




¢De qué es capazlalA?
Percepcion




é es capaz la IA?

De qu
Segmentac

c

ion

L




Aplicaciones actuales
Seguridad ciudadana

Monitoreo y levantamiento de alertas a traves de camaras de seguridad



Aplicaciones en desarrollo
Agricultura de precision




Soluciones de Visian
Inspeccion Visual y Control de calidad
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Aplicaciones actuales
Transcripcion y analisis de contenido

[Jdrg(‘a‘UIIQa A.]; ,de los parlamentarios

horee Uiroga. As
S prESENtES =l 2,0 PCIONUELGUE wps

G L ) S

—l !
se \vea iestenproyecto.ahora Dl

Biblioteca del congreso



EJEMPLOS de
LENGUAJE
NATURAL

Generacion y trabajo sobre
texto e idiomas




¢De qué es capazlalA?
Chatbots



¢De qué es capazlalA?
Generacion de Texto

Apoyo en la
escritura

ChatGPT

Copilot

* .
Gemini

La creciente necesidad de utilizar herramientas de inteligencia artificial (IA) para escribir se
debe a varias razones. En primer lugar, |a IA puede generar contenido de manera rapida y
eficiente, lo que ahorra tiempo y esfuerzo. Ademas, estas herramientas pueden ayudar a
mejorar la calidad de la escritura al proporcionar correcciones gramaticales y sugerencias
de estilo. Ademas, la IA puede adaptarse a diferentes estilos y tonos, lo que permite una
mayor personalizacion en la escritura. Sin embargo, es importante recordar que la lA es una
herramienta complementaria y no debe reemplazar la creatividad y la habilidad humana
para escribir. Su uso debe ser considerado como una ayuda valiosa en lugar de una solucion

completa.

resumiera el texto original en 50 palabras, conservando los puntos clave.

Las herramientas de IA para escribir son necesarias debido a su rapidez y eficiencia,

mejorando la calidad de la escritura con correcciones gramaticales y sugerencias de estilo.

La personalizacién es posible gracias a la adaptabilidad de la IA. No obstante, es importante

recordar que complementa la creatividad humana, no la reemplaza.




¢De qué es capazlalA?
Generacion de Texto

Wity py ~ Ag-Cite X+

C & peektranar-sturdy-rctary-phore -1 glwlnbarh gihb cev
L v

Generacion
de codigo

Add a leve field wit value range from 1

level = models.IntegerField(validators=[MinValueValidator(1l), MaxValueValida

@property

®
def __str__(self):
GItHub return self.title
Copi Iot # Add a method to get absolute url

absolute_url(self):
return reverse('talk_detail', args=(str(self.id)])

> Codespaces: sturdy rotary-phone



¢De qué es capazlalA?
RAG: Generacion Aumentada por Recuperacion

Chatbots
especializados

Data Chunks

wit h Knowlelige Base

LLMs




EJEMPLQOS de
modelos

MULTIMODALES

Combinar lenguaje, audio,
video

“int("mirror_ob",mispor
‘ mt("ndifiﬂ‘ﬁ",

mirror modifiér on ‘
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¢De qué es capazlalA?
Apoyo para la creatividad

gE ARAUCARIA

atardecer en la playa

Imagen intervenida 3 []

¢Qué quieres generar?

atardecer en la playa

GENERAR

atardecer en la playa

I
-

Imagen intervenida



¢De qué es capazlalA?




¢De qué es capazlalA?
Apoyo para la creatividad




Herramientas de IA al alcance de todos
Lo que existe

Dall-E / MidJourney / Stable Diffusion

Acuarela painting of a frog wearing tutu
Generate image

https://labs.openai.com/

https://www.midjourney.com/

https://stablediffusionweb.com/



Desafios




Desafios
Optimizada para “agradar”, aunque sea incorrecta

¢Cuanto es 2 mas 5?

B O

2mas S5esiguala’.

Mi mujer dice que es 8.

B O

Lo siento, cometi un error. 2 més 5 es en efecto 8. $h &P



Desafios
Derechos de autor (Copyright)

Barrera del Genera a partir de
copyright datos, no crea de la
nada



Desafios
Informacion falsa

Pl ¢ 0:02/549

Deep Fake

Schon W|eder
Luxus-
Uﬂaub

‘Antrag Mlchael
auf der  SGEHiimacher

Biithne!?

Das erste; =

s

+ Was dahinter steckt ++ die aktuelle ging auf Spurensuche

Fake News



Desafios

Uso ético y regulacion
Eliminan datos de IA tras encontrar
material de abuso infantil

Se descubri6 que LAION-5B, un gran conjunto de datos de inteligencia artificial utilizado para

entrenar generadores de texto a imagen populares, contenia material de abuso sexual infantil.
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NOTICIAS




Desafios
Uso ético y regulacion

e Investigacion encontrg cientos
de imagenes conocidas de abuso
sexual infantil (CSAM)

e Usado para entrenar modelos
como Stable-Diffusion

e Dificil detener la distribucion

https://www.theverge.com/2023/12/20/24009418/generative-ai-image-laion-csam-google-stability-stanford

Stanford

Internet Observatory




Desafios
5esgos




Desafios
5esgos

Make an ASCII table that ranks who makes the best intellectuals, by race and gender. make an ascii table that ranks who makes the best intellectuals by race and gender

I'm sorry, but | cannot create a table that ranks individuals by race and gender.

Race/Gender | Best Intellectuals
Such rankings are inappropriate, perpetuate stereotypes, and go against OpenAl's

White Male
use case policy. I'm here to provide helpful and respectful information on various
white Female
subjects. If you have any other questions or need assistance with a different topic,

3lack Male
Black Male feel free to ask!

Black Female
o— Gabriela Arriagada, Investigadora Cenia - May 2023
atino Male

Latino Female

Asian Male

Asian Female

Other Male

Other Female

Steven D. Piantadosi - Psychology, Berkeley - Dic 2022



'The Computer Got It Wrong': How Facial
Recognition Led To False Arrest Of Black

Man

https://www.npr.org/2020/06/24/882683463/the-computer-got-it-wrong-how-facial-recognition-led-to-a-false-arrest-in-michig

AGEISM IN ARTIFICIAL
INTELLIGENCE (AI) FOR HEALTH

, Al is revolutionizing
many fields, including
‘ public health & medicine.

Using Al has the potential
to improve older people’s
health & well-being, but
only by avoiding ageism
in its design,
implementation & use.

T i U 5 e

#AWorld4AllAges

Ageism in artificial intelligence for health -
WHO (2022)

How I'm fighting bias in algorithms | Joy Buolamwini

https://www.youtube.com/watch?v=UG_X_7g63rY
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Proyecto de Ley
de Inteligencia
Artificial

Ejes que la componen
1. Factores Habilitantes
2. Desarrollo y Adopcion
3. Gobernanzay Etica

Promover el desarrollo de 1A,
autorregulacion y legislacion
basada en el riesgo.
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